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Introducao seese,
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Introducao sass.

Procedimentos destinados a encontrar uma boa solucao,
eventualmente a otima
e Aplica, em cada passo, uma heuristica subordinada

Ao contrario das heuristicas convencionais, as
metaheuristicas sao de carater geral

Providas de mecanismos para escapar de 6timos locais

Diferenciam-se pelo mecanismo para escapar dos otimos
locais



Introducao sees,

e Duas categorias:
e Busca local

e A exploracéo do espaco de busca é feita por meio de
movimentos aplicados, a cada passo, sobre a solucao corrente,
gerando outra solucéo promissora em sua vizinhanca

e Principais métodos
- Multi-start
- Busca Tabu
- Simulated Annealing
- GRASP
- Variable Neighborhood Search
- Iterated Local Search



Introducao | s222.

Duas categorias:

e Busca populacional

e Mantém um conjunto de boas solucdes (populacdo) e as
combina de forma a tentar produzir solu¢cées ainda melhores

e Principais métodos
- Algoritmos Genéticos
- Estratégias Evolutivas
- Particle Swarm Optimization
- Col6nia de Formigas



Multi-start | 222e,

Faz amostragem no espaco de solucoes, aplicando a
cada solucéo inicial aleatoria um procedimeto de
refinamento

Diversificacao do espaco de busca, permitindo escapar
de otimos locais

Para quando um criterio de parade € atingido (tempo ou
numero de iteracoes)

Facil implementacéo
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Multi-start | 222e,

procedimento MultiStart( f(.), N(.), CriterioParada, s)
1 f*+ oo {Valor associado a s* }
2 enquanto (Critério de parada nédo atendido) faca
s «— ConstruaSolucao(); {Gere uma solucéo s do espago de solucbes}
s «— BuscaLocal(s): {Aplique um procedimento de melhora em s}
se (f(s) < f(s*)) entéio
S,*:
fr—r(s);
fim-se;
9 fim-enquanto;
100 s — s*;
11 Retorne s;
fim MultiStart;
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GRASP | 33%s.

Proposto por Feo e Resende (1995)

GRASP - Greedy Randomized Adaptive Search
Procedure

Metodo iterativo que consiste de duas fases
e Construcéo: na qual uma solucao é gerada

e Busca Local: na qual um otimo local na vizinhanca da solucéo
construida é pesquisado

A melhor solucédo ao longo de todas as iteracoes €
retornada como resultado
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GRASP | ssse.

e Na fase de construcao um parametro a = [0.0, 1.0]
define 0 quao gulosa/aleatoria a solucao sera

e « =1 indica uma solucao totalmente gulosa enquanto que a =0
indica uma solucéao totalmente aleatoria

e A eficiencia da fase da busca local depende da
gualidade da solucao inicial construida
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GRASP | 33%s.

e Trade-off sobre «

e Valores altos de a implicam em solucodes iniciais de boa
gualidade, accelerando o processo de busca local, porém
provocam uma baixa diversidade de solucdes construidas

e Valores baixos de a levam a uma grande diversidade de
solucdes, mas essas solucdes séo de baixa qualidade, tornando
mais lento o processo de busca local

e E possivel introduzir estratégias adaptativas para o
parametro

e Ajustar de acordo com os resultados obtidos nas iteracoes
anteriores (PRAIS e RIBEIRO, 1999)
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GRASP

procedimento GRASP(f(.),q(.),N(.), GRASPmax,s)
1 f* <« oc;
2 vpara ([ter =1,2,...,GRASPmax) faca
3  Construcao(g(.). a, s);
4 BuscaLocal(f(.), N(.),s);
se (f(s) < f*) entdo
S* < 8;
[ f(s);
fim-se;
9 fim-para;
10 s < s7;

11 Retorne s;
fim GRASP

o0 =1 O Ut
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